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- dobér optymalnych parametréw do analizy poprzez
badanie funkcji nieczystosci (tym samym unikniecie tzw
przeklenstwa skali),

- uzyskanie wynikéw poréwnywalnych do tych otrzymanych za
pomocg bardziej ztozonych algorytmow sztucznej inteligenc;ji
(np. sieci neuronowych).

Mate przetworniki cechuje duza rozdzielczos¢, co umozliwia
wykonywanie bardzo precyzyjnych pomiaréw.
Wieksze przetworniki sg mniej doktadne, ale majg duzo wyzszg
czutosc. Dzieki temu mozliwa jest identyfikacja parametrow preta
znacznie oddalonego od przetwornika.
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